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introduzione
●Cos’è l’algoritmo - Il Random Forest è un algoritmo di apprendimento supervisionato 

basato su un insieme di alberi decisionali. 

●A cosa serve - È ampiamente utilizzato per compiti di classificazione (e anche di 
regressione), grazie alla sua robustezza e capacità di ridurre il rischio di overfitting.

●Contesto applicativo - In economia, finanza, bioinformatica, farmacologia, biologia e 
in qualsiasi contesto dove il machine learning con pochi dati a disposizione e dove 
abbiamo bisogno di un modello robusto.



concetti chiave
●Struttura/architettura - Il modello funziona creando una "foresta" di alberi decisionali, 

ognuno addestrato su un campione casuale del dataset (con tecnica di bagging).

●Elementi principali - Ogni albero produce una predizione per la classe di 
appartenenza. - Le predizioni vengono combinate tramite voto di maggioranza, 
fornendo l’output finale.

●Schema/diagramma - 



come funziona
●Processo di addestramento - Funziona con un algoritmo di ottimizzazione (“gini” 

quello utilizzato nel nostro caso) che raffina iterattivamente gli alberi decisionali del 
random forest utilizzando i dati di addestramento che abbiamo inserito all’inizio.

●Tecniche usate - 
1. Abbiamo cambiato e manipolato il numero di alberi decisionali ( da 100 a 1000) e 

abbiamo provato diversi algoritmi di ottimizzazione e provato diversi random seed per 
l’inizializzazione della foresta. 

2. L’obbiettivo e’ quello di migliorare la precisione di ridurre gli errori.



vantaggi e limiti
●✅ Vantaggi:

1. Robusto al rumore
2. Riduce l’overfitting rispetto a un singolo albero
3. Gestisce bene dataset ad alta dimensionalità.

●❌ Limiti:

1. Può essere più lento nell’inferenza rispetto a modelli più semplici,
2. Meno interpretabile rispetto a un singolo albero.



risultati INIZIALI



risultati FINALI
●





grazie dell’attenzione!








